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Streszczenie

Wybór modelu regresyjnego jest często rozumiany jako wybór podzbioru cią-
głych predyktorów. Gdy jednak w zbiorze danych mamy zarówno zmienne
ciągłe jak również czynniki, to zmniejszenie modelu może polegać na usu-
nięciu zmiennej ciągłej lub połączeniu poziomów czynnika. W pracy [2] za-
proponowaliśmy algorytm DMR (Delete or Merge Regressors), który dzięki
zastosowaniu klasteryzacji hierarchicznej i statystyk Walda ogranicza prze-
szukiwanie do zagnieżdzonej rodziny modeli, a następnie wybiera model na
podstawie minimalizacji GIC (Generalized Information Criterion). DMR z
powodzeniem konkuruje z metodami opartymi na regularyzacji lasso [1], [5]
dla ”klasycznych” macierzy planu (p < n). W referacie przedstawiony zo-
stanie algorytm DMRnet, czyli rozszerzenie DMR dla regresji liniowej i logi-
stycznej wysokiego wymiaru (p >> n). Schemat algorytmu DMRnet:

1. Dla siatki parametrów grupowego progowanego lasso j = λ1, ..., λk:
(a) Przesiej zbiór predyktorów ciągłych i czynników (bez łączenia pozio-
mów) za pomocą grupowego lasso [3], [4].

(b) Zbuduj rodzinę zagnieżdżonych modeli Gλj za pomocą klasteryzacji
hierarchicznej opartej na statystykach Walda.

(c) Wybierz model Tj w rodzinie Gλj za pomocą GIC.
2. Wybierz ostateczny model za pomocą GIC spośród T1, ..., Tk.

Pokażemy wyniki eksperymentów selekcji i predykcji dla realnych i symulo-
wanych danych wysokiego wymiaru, w których porównywaliśmy DMRnet z
regularyzacjami opartymi na karach wypukłych (grupowe lasso) oraz niewy-
pukłych (grupowe MPC - Minimax Concave Penalty - [6]).
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